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ABSTRAK

Klasifikasi motif batik secara otomatis merupakan tantangan signifikan dalam
bidang visi komputer disebabkan oleh tingginya kemiripan visual antar-kelas
(interclass similarity) dan kompleksitas tekstur pada setiap corak. Penelitian ini
bertujuan untuk mengoptimalkan akurasi dan efisiensi pengenalan motif batik
dengan mengusulkan model hibrida yang mengintegrasikan arsitektur Deep
Learning MobileNetV2 sebagai pengekstraksi fitur spasial mendalam dan Support
Vector Machine (SVM) sebagai klasifikator akhir. Dataset yang digunakan dalam
penelitian ini bersumber sepenuhnya dari repositori Kaggle dengan total populasi
data sebanyak 8.640 citra digital yang mencakup 20 kategori motif batik populer
di Indonesia. Prosedur eksperimental diawali dengan tahap pra-pemrosesan citra,
disusul dengan pembagian data secara sistematis yang terdiri dari 420 citra latih
per kelas, dengan pengecualian pada kategori Batik Dayak sebanyak 360 citra,
serta alokasi 15 citra uji per kelas sebagai instrumen validasi independen. Hasil
pengujian menunjukkan performansi yang sangat impresif, di mana model hibrida
ini berhasil mencapai tingkat akurasi sebesar 96,00%. Capaian tersebut secara
signifikan telah melampaui target performansi yang ditetapkan di awal penelitian
sebesar 90%. Selain unggul dalam aspek ketepatan prediksi, sistem ini
menunjukkan efisiensi komputasi yang optimal dengan total waktu eksekusi
selama 359,92 detik untuk memproses seluruh tahapan eksperimen. Durasi
ekstraksi fitur yang hanya memakan waktu 22,63 detik membuktikan bahwa
penggunaan MobileNetV?2 efektif dalam meminimalisir beban komputasi tanpa
mereduksi akurasi sistem. Temuan ini menegaskan bahwa integrasi MobileNetV2
dan SVM memberikan keseimbangan performa yang ideal, sehingga model ini
sangat layak untuk diimplementasikan pada aplikasi berbasis perangkat bergerak
dengan sumber daya terbatas.

Kata Kunci: Klasifikasi Batik, MobileNetV?2, Support Vector Machine, Hybrid
Model, Efisiensi Komputasi
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ABSTRACT

Automated batik motif classification represents a significant challenge in the field
of computer vision due to high inter-class similarity and the intricate texture
complexity inherent in each pattern. This study aims to optimize both the accuracy
and efficiency of batik motif recognition by proposing a hybrid model that
integrates the MobileNetV2 deep learning architecture as a deep spatial feature
extractor and the Support Vector Machine (SVM) as the final classifier. The dataset
utilized in this research was sourced entirely from the Kaggle repository,
comprising a total population of 8,640 digital images across 20 popular Indonesian
batik categories. The experimental procedure commenced with image
preprocessing, followed by a systematic data partition consisting of 420 training
images per class—with the exception of the Batik Dayak category, which contained
360 images—and an allocation of 15 testing images per class serving as an
independent validation instrument. The experimental results demonstrated
impressive performance, with the hybrid model achieving an accuracy rate of
96.00%. This achievement significantly surpassed the initial performance target of
90% established at the beginning of the research. Beyond its superior predictive
precision, the system exhibited optimal computational efficiency with a total
execution time of 359.92 seconds to process the entire experimental workflow. A
feature extraction duration of only 22.63 seconds proves that the implementation
of MobileNetV2 effectively minimizes computational load without compromising
system accuracy. These findings confirm that the integration of MobileNetV2 and
SVM provides an ideal performance balance, making the model highly suitable for
implementation on mobile-based applications with limited hardware resources.

Keywords: Batik Classification, MobileNetV2, Support Vector Machine, Hybrid
Model, Computational Efficiency
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