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ABSTRAK

Kemiskinan merupakan fenomena multidimensi di Provinsi Jawa Timur yang
memerlukan pemetaan wilayah secara objektif guna mendukung efektivitas
kebijakan pemerintah. Penelitian ini bertujuan untuk membandingkan performa
algoritma K-Means dan Fuzzy C-Means dalam mengelompokkan 38
kabupaten/kota berdasarkan 7 indikator kemiskinan tahun 2024. Tahapan penelitian
meliputi pra-pemrosesan data, normalisasi Min-Max Scaling, serta penentuan
jumlah klaster optimal melalui metode E/bow yang menetapkan 3 kelompok tingkat
kemiskinan. Hasil evaluasi validitas internal menunjukkan bahwa algoritma K-
Means memiliki kinerja lebih optimal dibandingkan Fuzzy C-Means untuk dataset
tersebut. Skor Davies-Bouldin Index 'sebesar 0,8099 dan Silhouette Coefficient
sebesar 0,5798 pada K-Means membuktikan adanya struktur klaster yang lebih
tegas serta valid. Selain analisis algoritma, penclitian ini menghasilkan luaran
berupa sistem visualisasi dashboard interaktif berbasis web menggunakan
framework Streamlit. Dashboard tersebut mempermudah proses pemantauan
sebaran wilayah serta penyajian informasi detail indikator kemiskinan secara
transparan. Temuan penelitian memberikan kontribusi dalam pemilihan metode
clustering terbaik sekaligus menyediakan alat bantu pengambilan keputusan bagi

pihak terkait dalam menganalisis data kemiskinan di Jawa Timur.

Kata Kunci: K-Means, Fuzzy C-Means, Kemiskinan, Jawa Timur, Dashboard

Visualisasi.



ABSTRACT

Poverty is a multidimensional phenomenon in East Java Province that requires
objective regional mapping to support the effectiveness of government policies. This
research aims to compare the performance of K-Means and Fuzzy C-Means
algorithms in grouping 38 regencies/cities based on 7 poverty indicators for 2024.
The research stages include data preprocessing, Min-Max Scaling normalization,
and determining the optimal number of clusters through the Elbow method, which
established 3 poverty level groups. Internal validity evaluation results show that the
K-Means algorithm performs more optimally than Fuzzy C-Means for this dataset.
A Davies-Bouldin Index score of 0.8099 and a Silhouette Coefficient of 0.5798 for
K-Means prove a more distinct and valid cluster structure. Beyond algorithmic
analysis, this research produces an interactive web-based dashboard visualization
using the Streamlit framework. The dashboard facilitates monitoring regional
distribution and presenting detailed poverty indicator information transparently.
These findings contribute to selecting the best clustering method while providing a

decision-making tool for stakeholders in analyzing poverty data in East Java.

Keywords: K-Means, Fuzzy C-Means, Poverty, East Java, Visualization
Dashboard.
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