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ABSTRAK

Investasi di pasar saham merupakan salah satu cara yang banyak digunakan investor
untuk mendapatkan keuntungan. Namun, flutuasi harga saham yang tinggi
membuat prediksi pergerakan harga menjadi tantangan. Oleh karena itu, prediksi
harga saham menjadi aspek penting dalam pengambilan keputusan investasi,
terutama dengan volatilitas pasar yang tinggi. Model Long Short-Term Memory
digunakan untuk menganalisis pola harga saham berdasarkan harga historis, namun
faktor eksternal seperti sentimen berita juga dapat berpengaruh pada hasil prediksi
harga saham. Penelitian ini membandingkan dua model Long Short-Term Memory
untuk memprediksi harga saham Apple Inc. (AAPL). Model pertama menggunakan
adjusted close price dan compound score dari analisis sentimen berita VADER
sebagai input, sedangkan model kedua hanya menggunakan adjusted close price
sebagai input untuk prediksi harga saham. Evaluasi model dilakukan menggunakan
Mean Squared Error (MSE), Root Mean Squared Error (RMSE), Mean Absolute
Percentage Error (MAPE), serta selisih rata-rata hasil prediksi terhadap harga asli.
Hasil penelitian menunjukkan bahwa -model pertama memiliki kinerja lebih baik
dengan MSE sebesar 14,96, RMSE scbesar 3,86, dan MAPE sebesar 1,78% lebih
rendah dibandingkan model kedua yang memiliki MSE sebesar 28,04, RMSE
sebesar 5,29, dan MAPE sebesar 2,43%. Selain itu, selisih rata-rata antara hasil
prediksi dan harga asli pada model pertama lebih kecil dibandingkan model kedua,
menunjukkan bahwa integrasi sentimen berita membantu meningkatkan akurasi
prediksi. Penelitian ini membuktikan bahwa menggabungkan data harga saham
historis dengan sentimen berita dapat meningkatkan kinerja model prediksi berbasis

Long Short-Term Memory.

Kata kunci: Prediksi Harga Saham, Long Short-Term Memory, Analisis Sentimen,
VADER, Evaluasi Model.



ABSTRACT

Stock market investment is one of the most commonly used strategies by investors
to generate profits. However, the high fluctuation of stock prices makes predicting
price movements a challenging task. Therefore, stock price prediction plays a
crucial role in investment decision-making, especially in highly volatile markets.
The Long Short-Term Memory (LSTM) model is used to analyze stock price
patterns based on historical prices, but external factors such as news sentiment can
also influence stock price predictions. This study compares two LSTM models for
predicting the stock price of Apple Inc. (AAPL). The first model uses adjusted close
price and compound score from VADER sentiment analysis as inputs, while the
second model relies only on adjusted close price as the input for stock price
prediction. The models are evaluated using Mean Squared Error (MSE), Root Mean
Squared Error (RMSE), Mean Absolute Percentage Error (MAPE), and the average
difference between the predicted and actual prices. The results show that the first
model performs better, with an MSE o0f14.96, RMSE of 3.86, and MAPE of 1.78%,
lower than the second model, which-has an MSE of 28.04, RMSE of 5.29, and
MAPE of 2.43%. Additionally, the average difference between the predicted and
actual prices in the first model is smaller than in the second model, indicating that
integrating news sentiment helps improve prediction accuracy. This study
demonstrates that combining historical stock price data with news sentiment can

enhance the performance of LSTM-based stock price prediction models.

Keywords: Stock Price Prediction, Long Short-Term Memory, Sentiment Analysis,
VADER, Model Evaluation.
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