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ABSTRAK

Kurangnya optimasi dalam mendeteksi penyakit kulit pada pasien. Kini,
pendeteksian penyakit kulit masih dilakukan dengan cara tanya jawab di rumah
sakit atau website Kesehatan, yang memekan waktu, uang ,dan tenaga. Dengan
menerapkan Artificial Intellegence dengan metode Convolutional Neural Network,
diharapkan proses pendeteksian ini dapat membantu dokter dan pasien dalam
mendapatkan informasi mengenai penyakit kulit denganlebih cepat dan akurat.
Pada pengujian menunjukkan perbedaan akurasi dikedua pengujian dengan dataset
sebanyak 1000 citra. Adapun akurasi dari pengujian Simple CNN sebesar 68% dan
CNN dengan menambahkan model Xception sebesar 92%. Dari kedua pengujian
Simple CNN mengalami overfitting, schingga model yang dapat digunakan untuk
mendeteksi penyakit kulit adalah CNN dengan Model Xception. Model Xception

digunakan untuk arsitektur skala besar.

Kata kunci : Convolutional Neural Network, Kulit, Klasifikasi



ABSTRACT

Lack of optimization in detecting skin diseases in patients. Now, the
detection of skin diseases is still done by way of debriefing at hospitals or health
websites, which takes time, money and energy. By applying Artificial Intelligence
with the Convolutional Neural Network method, it is hoped that this detection
process can assist doctors and patients in obtaining information about skin diseases
more quickly and accurately. The test shows the difference in accuracy in the two
tests with a dataset of 1000 images. The accuracy of the Simple CNN test is 68%
and CNN by adding the Xception model is 92%. From the two tests Simple CNN
experienced overfitting, so the model that can be used to detect skin diseases is CNN

with the Xception Model. The Xception model is used for large-scale architectures.

Keywords: Convolutional Neural Network, Skin, Classification
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