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ABSTRAK

Bitcoin menunjukkan volatilitas harga yang tinggi. Hal ini membawa risiko besar
bagi investor, tetapi juga memberikan peluang besar bagi investor. Salah satu
metode yang menarik untuk prediksi harga Bitcoin yang memiliki volatilitas tinggi
adalah algoritma Long Short-Term Memory (LSTM), sebuah varian Recurrent
Neural Network (RNN) yang dapat memproses data deret waktu serta mengingat
informasi jangka panjang dan pendek secara efektif. Berdasarkan hasil penelitian
yang sudah dilakukan pada Skenario 1 dengan menggunakan algoritma LSTM
Double Layer 128, 64 neuron, 100 epach, 32 batch size, data latih 80%, data uji
20%, dan optimasi adam, lebih baik dibandingkan Skenario 2 yang menggunakan
algoritma LSTM Single Layer 50 neuroh, 100 epoch, 32 batch size, data latih 80%,
data uji 20%, dan optimasi adam. Skenario 1 menunjukkan tingkat akurasi yang
cukup baik dalam memprediksi harga Bitcoin. Performa model algoritma Skenario
1 dievaluasi menggunakan metrik MSE idengan nilai 0.0004492926, RMSE dengan
nilai 0.0211965253, MAE dengan nilai/0.0158643496, MAPE dengan nilai 2.51%
dan R? dengan nilai 0.98456. Dari hasil prediksi harga yang dihasilkan, diperoleh
kinerja Bitcoin selama periode 2018-2024. Rata-rata’ Return pertahun Bitcoin
sebesar 83.07%. Volatilitas sebesar 82.837. Sharpe Ratio sebesar 1.003
menunjukkan bahwa return-yang diperoleh relatif sebanding dengan risiko yang

diambil, yang dianggap cukup baik dalam konteks investasi berisiko tinggi.

Kata Kunci: Bitcoin, Prediksi Harga, LSTM, Machine Learning, Cryptocurrency
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ABSTRACT

Bitcoin shown high price volatility. This brings great risks for investors, but also
provides great opportunities for investors. One interesting method for Bitcoin price
prediction that has high volatility is the Long Short-Term Memory (LSTM)
algorithm, a variant of Recurrent Neural Network (RNN) that can process time
series data and remember long and short-term information effectively. Based on
the results of the research that has been carried out in Scenario 1 using the Double
Layer LSTM algorithm 128, 64 neurons, 100 epochs, 32 batch sizes, 80% training
data, 20% test data, and adam optimization, it is better than Scenario 2 which uses
the Single Layer LSTM algorithm 50 neurons, 100 epochs, 32 batch sizes, 80%
training data, 20% test data, and adam optimization. Scenario 1 shows a fairly
good level of accuracy in' predictingf Bitcoin prices. The performance of the
Scenario 1 algorithm model is evaluated using the MSE metric with a value of
0.0004492926, RMSE with a value of 0.0211965253, MAE with a value of
0.0158643496, MAPE with a value 0f.2,51% and R? with a value of 0.98456. From
the resulting price prediction results, Bitcoin performance is obtained during the
2018-2024 period. The average annual return of Bitcoin is 83.07%. Volatility is
82.837. The Sharpe Ratio of 1.003 indicates that the return obtained is relatively
proportional to the risk taken, whichis constdered.quite good in the context of high-

risk investments.

Keywords: Bitcoin, Price Prediction, LSTM, Machine Learning, Cryptocurrency
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