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LAMPIRAN 

1. Streamlit 

# Fungsi utama Streamlit 

@st.cache_resource 

def dataset(): 

    df =pd.read_csv('labeled_NadiemMakarim.csv') 

    st.dataframe(df,use_container_width=True) 

    st.write(f"Jumlah data: {len(df)}") 

    if 'text' in df.columns: 

        # Membersihkan teks di dalam kolom 'text' 

        df['cleaned_text'] = df['text'].apply(lambda text: re.sub(r'\d+', '', text))  # Hapus 

angka 

        df['cleaned_text'] = df['cleaned_text'].apply(lambda text: re.sub(r'[^\w\s]', '', 

text))  # Hapus tanda baca 

        df['cleaned_text'] = df['cleaned_text'].apply(lambda text: text.lower())  # Case 

folding 

        df['cleaned_text'] = df['cleaned_text'].apply(lambda text: ' '.join([word for word 

in word_tokenize(text) if word not in stopwords.words('indonesian')]))  # Hapus 

stopwords 

 

        # Tampilkan hasil pembersihan teks 

        st.subheader("Hasil Pembersihan Teks") 

        st.dataframe(df[['text', 'cleaned_text']]) 

 

        # Tampilkan jumlah data yang bersih (jumlah data yang memiliki cleaned_text) 

        clean_data_count = df['cleaned_text'].str.strip().ne('').sum()  # Menghitung 

jumlah teks yang tidak kosong setelah dibersihkan 

        st.write(f"Jumlah data yang telah dibersihkan: {clean_data_count}") 

 

    # Vektorisasi teks menggunakan TF-IDF 

    vectorizer = TfidfVectorizer() 

    X = vectorizer.fit_transform(df['cleaned_text'])  # Data teks sebagai fitur 

    y = df['sentiment']  # Label sebagai target 

 

    # Menampilkan dimensi hasil vektorisasi 

    st.write("Dimensi fitur (TF-IDF):", X.shape) 

 

    # Tampilkan beberapa fitur pertama dari vektorisasi 

    st.subheader("Beberapa fitur pertama dari TF-IDF:") 

    features = vectorizer.get_feature_names_out() 

    st.write(features) 

 

    # Bagi data menjadi training dan testing 

    X_train, X_test, y_train, y_test = train_test_split(X, y, test_size=0.3, 

random_state=42) 

 

    # Menyimpan data latih dan uji ke dalam session state 



    st.session_state.X_train = X_train 

    st.session_state.X_test = X_test 

    st.session_state.y_train = y_train 

    st.session_state.y_test = y_test 

 

    # Tampilkan jumlah data pada masing-masing set 

    st.write(f"Jumlah data latih: {X_train.shape[0]}") 

    st.write(f"Jumlah data uji: {X_test.shape[0]}") 

 

     # Menampilkan data latih dan data uji 

    st.subheader("Data Latih (X_train) dan Label Latih (y_train):") 

    st.write(X_train.toarray()[:5])  # Menampilkan 5 data pertama dari X_train 

    st.write(y_train.head())  # Menampilkan 5 label pertama dari y_train 

 

    st.subheader("Data Uji (X_test) dan Label Uji (y_test):") 

    st.write(X_test.toarray()[:5])  # Menampilkan 5 data pertama dari X_test 

    st.write(y_test.head())  # Menampilkan 5 label pertama dari y_test 

 

def hasil(): 

    #Sesion 

    X_train = st.session_state.X_train 

    X_test = st.session_state.X_test 

    y_train = st.session_state.y_train 

    y_test = st.session_state.y_test 

 

    # Melatih model Naive Bayes 

    nb_model = MultinomialNB() 

    nb_model.fit(X_train, y_train) 

    nb_predictions = nb_model.predict(X_test) 

 

    # Evaluasi model 

    st.subheader("Evaluasi Model Naive Bayes") 

    st.text("Classification Report:") 

    report = classification_report(y_test, nb_predictions, output_dict=True) 

    report_df = pd.DataFrame(report).transpose() 

    report_html = report_df.style.set_table_attributes("class='classification-

report'").format(precision=2).to_html() 

    st.markdown(report_html, unsafe_allow_html=True) 

    st.write("Accuracy:", accuracy_score(y_test, nb_predictions)) 

 

    #Sesion 

    # Melatih model SVM dengan kernel linear 

    svm_model = SVC(kernel='linear') 

    svm_model.fit(X_train, y_train) 

 

    # Prediksi data uji 

    svm_predictions = svm_model.predict(X_test) 

 

    # Evaluasi model 

    st.subheader("Evaluasi Model SVM") 



 

    # Mengubah classification_report menjadi DataFrame 

    report = classification_report(y_test, svm_predictions, output_dict=True) 

    report_df = pd.DataFrame(report).transpose() 

 

    # Menampilkan classification report dalam bentuk tabel HTML 

    report_html = report_df.style.set_table_attributes("class='classification-

report'").format(precision=2).to_html() 

    st.write("Classification Report:") 

    st.markdown(report_html, unsafe_allow_html=True) 

    st.write("Accuracy:", accuracy_score(y_test, svm_predictions)) 

 

    # Data hasil evaluasi 

    metrics = ['Precision', 'Recall', 'F1-Score', 'Accuracy'] 

    nb_scores = [classification_report(y_test, nb_predictions, 

output_dict=True)['weighted avg'][metric.lower()] for metric in metrics[:-1]] 

    nb_scores.append(accuracy_score(y_test, nb_predictions)) 

 

    svm_scores = [classification_report(y_test, svm_predictions, 

output_dict=True)['weighted avg'][metric.lower()] for metric in metrics[:-1]] 

    svm_scores.append(accuracy_score(y_test, svm_predictions)) 

 

    # Grafik perbandingan 

    x = np.arange(len(metrics)) 

    width = 0.35 

 

    # Desain grafik menggunakan Streamlit 

    st.subheader("Perbandingan Hasil Evaluasi Model") 

    st.write("Grafik berikut ini menunjukkan perbandingan hasil evaluasi antara model 

Naive Bayes dan SVM.") 

         

    fig, ax = plt.subplots(figsize=(10, 6)) 

    ax.bar(x - width/2, nb_scores, width, label='Naive Bayes', color='skyblue') 

    ax.bar(x + width/2, svm_scores, width, label='SVM', color='lightgreen') 

 

    ax.set_ylabel('Score') 

    ax.set_title('Perbandingan Hasil Evaluasi Model Naive Bayes dan SVM') 

    ax.set_xticks(x) 

    ax.set_xticklabels(metrics) 

    ax.legend() 

 

    # Menampilkan grafik di Streamlit 

    st.pyplot(fig) 

 

    # Membaca dataset 

    df =pd.read_csv('labeled_NadiemMakarim.csv') 

         

    # Menampilkan jumlah setiap jenis sentimen 

    sentiment_counts = df['sentiment'].value_counts() 

 



    # Visualisasi distribusi sentimen 

    st.subheader("Distribusi Sentimen pada Tweet Nadiem Makarim") 

    plt.figure(figsize=(10, 6)) 

    sns.barplot(x=sentiment_counts.index, y=sentiment_counts.values, palette='viridis') 

    plt.title('Distribusi Sentimen pada Tweet Nadiem Makarim') 

    plt.xlabel('Sentimen') 

    plt.ylabel('Jumlah Tweet') 

    plt.xticks(rotation=45) 

      

    # Menampilkan grafik di Streamlit 

    st.pyplot(plt) 

 

    # Grafik favorite counts berdasarkan sentiment 

    st.subheader("Total Favorite Counts Berdasarkan Sentimen") 

    plt.figure(figsize=(10, 6)) 

    sns.barplot(data=df, x='sentiment', y='favorite_count', palette='coolwarm', 

estimator=sum) 

    plt.title('Total Favorite Counts by Sentiment') 

    plt.xlabel('Sentiment') 

    plt.ylabel('Total Favorite Count') 

    plt.xticks(rotation=45) 

             

    # Menampilkan grafik di Streamlit 

    st.pyplot(plt) 

 

    # Menyaring data berdasarkan sentimen positif, negatif, dan netral 

    positive_tweets = df[df['sentiment'] == 'positif'] 

    negative_tweets = df[df['sentiment'] == 'negatif'] 

    neutral_tweets = df[df['sentiment'] == 'netral'] 

 

    # Menambahkan kolom untuk menandai tweet yang mengandung kata kunci 

positif, negatif, dan netral 

    df['contains_positive'] = df['text'].apply(lambda x: any(keyword in x.lower() for 

keyword in positive_tweets)) 

    df['contains_negative'] = df['text'].apply(lambda x: any(keyword in x.lower() for 

keyword in negative_tweets)) 

    df['contains_neutral'] = df['text'].apply(lambda x: any(keyword in x.lower() for 

keyword in neutral_tweets)) 

 

    # Visualisasi distribusi frekuensi kata kunci berdasarkan sentimen 

    st.subheader("Distribusi Sentimen Berdasarkan Kata Kunci Positif") 

 

    # Plotting 

    plt.figure(figsize=(10, 6)) 

    sns.countplot(data=df, x='sentiment', hue='contains_positive', palette='Blues', 

hue_order=[True, False]) 

    plt.title('Distribusi Sentimen Berdasarkan Kata Kunci Positif') 

    plt.xlabel('Sentimen') 

    plt.ylabel('Jumlah Tweet') 

    plt.legend(title='Mengandung Kata Kunci Positif', labels=['Tidak', 'Ya']) 



 

    # Menampilkan grafik di Streamlit 

    st.pyplot(plt) 

 

    # Mengonversi kolom 'created_at' ke tipe data datetime 

    df['created_at'] = pd.to_datetime(df['created_at']) 

 

    # Menetapkan 'created_at' sebagai index 

    df.set_index('created_at', inplace=True) 

 

    # Membuat visualisasi tren favorite count dari waktu ke waktu 

    st.title("Trend of Favorite Counts Over Time") 

    st.write("Grafik ini menunjukkan total jumlah favorite berdasarkan waktu tweet.") 

 

    # Menggunakan resample untuk menghitung jumlah favorite per hari 

    daily_favorites = df.resample('D')['favorite_count'].sum() 

 

    # Plotting menggunakan Matplotlib 

    plt.figure(figsize=(14, 7)) 

    daily_favorites.plot() 

 

    # Menambahkan judul dan label 

    plt.title('Trend of Favorite Counts Over Time') 

    plt.xlabel('Date') 

    plt.ylabel('Total Favorite Count') 

    plt.grid(True) 

 

    # Menampilkan grafik di Streamlit 

    st.pyplot(plt) 

 

    return hasil 
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