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ABSTRAK

Efisiensi dalam pengelolaan data inventaris memainkan peran penting dalam
mendukung kelancaran operasional perusahaan. Hal ini juga berlaku di PT. Global Samudera
Kreasi, sebuah perusahaan yang bergerak di bidang jasa dan penyelenggaraan acara. Penelitian
ini difokuskan pada analisis data inventaris untuk mengoptimalkan pengelolaan barang
sekaligus memprediksi kualitasnya dengan memanfaatkan algoritma Support Vector Machine
(SVM) dan algoritma Naive Bayes. Penelitian ini membuktikan bahwa algoritma SVM
memiliki kemampuan yang baik dibandingkan dengan algortima Naive Bayes dalam
menghasilkan prediksi yang akurat terkait kualitas barang inventaris. Dengan hasil ini,
perusahaan dapat lebih mudah mengambil keputusan strategis, baik dalam hal penggantian,
maupun pembelian barang baru. Penerapan sistem yang didasarkan pada analisis data ini
diharapkan dapat meningkatkan efektivitas pengelolaan inventaris serta mendukung

kelancaran operasional perusahaan secara berkelanjutan.

Kata Kunci : Data Inventaris, Optimalisasi Pengelolaan, Prediksi Kualitas Barang, Support

Vector Machine (SVM), Naive Bayes.



ABSTRACT

Efficiency in managing inventory data plays an important role in supporting the
company's smooth operations. This also applies to PT. Global Samudera Kreasi, a company
engaged in services and organizing events. This research focuses on analyzing inventory data
to optimize goods management while predicting their quality by utilizing the Support Vector
Machine (SVM) algorithm and the Naive Bayes algorithm. This research proves that the SVM
algorithm has good capabilities compared to the Naive Bayes algorithm in producing accurate
predictions regarding the quality of inventory items. With these results, companies can more
easily make strategic decisions, both in terms of replacement and purchasing new goods. The
implementation of a data analysis-based system is expected to increase the effectiveness of

inventory management and support the company's smooth operations on an ongoing basis.

Keywords: Inventory Data, Management Optimization, Goods Quality Prediction, Support
Vector Machine (SVM), Naive Bayes.
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