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ABSTRAK

Teknologi pengenalan wajah telah berkembang pesat dari tahun 2020
hingga 2024, didorong oleh kemajuan internet, kecerdasan buatan, dan perubahan
gaya hidup. Dalam konteks dunia hiburan di Indonesia, algoritma Convolutional
Neural Network dan Multi-Layer Perceptron berpotensi digunakan untuk
mendeteksi wajah komedian dengan akurasi tinggi. Penelitian ini mengeksplorasi
performa kedua algoritma tersebut dalam mendeteksi jenis kelamin, usia, dan
ekspresi wajah komedian Indonesia, menggunakan pendekatan multi-modal dan
teknik ekstraksi fitur canggih untuk mengatasi tantangan seperti variasi
pencahayaan, pose, dan ekspresi wajah. Kontribusi keilmuan utama dari penelitian
ini adalah pengembangan dataset komedian Indonesia yang belum ada
sebelumnya dalam studi pengenalan wajah. Selain itu, penelitian ini memberikan
perbandingan komprehensif antara CNN dan MLP dalam tiga aspek berbeda: jenis
kelamin, usia, dan ekspresi wajah. Hasil penelitian menunjukkan bahwa CNN
unggul dalam deteksi jenis kelamin dengan akurasi, presisi, recall, dan Fl-score
sebesar 91%, sementara MLP mencapai 57% dalam deteksi usia. MLP sedikit
lebih unggul dalam deteksi ekspresi wajah dengan nilai 20%, dibandingkan CNN
yang mencapai 18%. Temuan ini tidak hanya memperiuas pemahaman teoritis
tentang kinerja algoritma dalam kondisi_yang unik, tetapi juga memberikan
landasan praktis untuk pengembangan aplikasi Al yang lebih efektif dalam
industri hiburan Indonesia. Implementasi real-time dari algoritma ini pada aplikasi
berbasis Android menunjukkan potensi besar untuk aplikasi praktis dalam industri
hiburan di Indonesia, menjembatani kesenjangan antara penelitian akademis dan
kebutuhan industri. Penelitian ini tidak hanya memberikan wawasan baru tentang
performa algoritma dalam pengenalan wajah di Indonesia, tetapi juga
memperkenalkan metode yang dapat diadaptasi pada populasi lain dengan

karakteristik serupa.

Kata Kunci: Akurasi, Algortima CNN, Algortima MLP, Komedian Indonesia,
Teknologi Pengenalan Wajah



ABSTRACT

Facial recognition technology has developed rapidly from 2020 to 2024,
driven by advances in the internet, artificial intelligence, and lifestyle changes. In
the context of the Indonesian entertainment world, the Convolutional Neural
Network and Multi-Layer Perceptron algorithms have the potential to be used to
detect comedian faces with high accuracy. This study explores the performance of
both algorithms in detecting gender, age, and facial expressions of Indonesian
comedians, using a multi-modal approach and advanced feature extraction
techniques to overcome challenges such as variations in lighting, pose, and facial
expressions. The main scientific contribution of this study is the development of
an unprecedented dataset of Indonesian comedians in facial recognition studies. In
addition, this study provides a comprehensive comparison between CNN and
MLP in three different aspects: gender, age, and facial expression. The results
show that CNN excels in gender detection with an accuracy, precision, recall, and
F1 score of 91%, while MLP achicves 57% in age detection. MLP is slightly
superior in facial expression detection with a value of 20%, compared to CNN
which reaches 18%. These findings not only expand the theoretical understanding
of algorithm performance under unique conditions, but also provide a practical
foundation for the development of more effective Al applications in the
Indonesian entertainment industry. The real-time implementation of this algorithm
on an Android-based application shows great potential for practical applications in
the Indonesian entertainment industry, bridging the gap between academic
research and industry needs. This study not only provides new insights into the
performance of algorithms in facial recognition in Indonesia, but also introduces a

method that can be adapted to other populations with similar characteristics.

Keywords: Accuracy, CNN Algorithm, MLP Algorithm, Indonesian Comedian,

Facial Recognition Technology
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