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ABSTRAK

Perdebatan seputar pelaksanaan Pemilihan Umum 2024 yang menjadi
sorotan utama di Indonesia, terutama dalam platform media sosial yang diminati
oleh masyarakat. Perubahan pemimpin di Indonesia dan perbedaan emosional yang
muncul dalam masyarakat menjadi perhatian penting. Pencarian figur
kepemimpinan memunculkan berbagai perspektif teoritis, konseptual, dan budaya
yang kompleks. Penulisan ini bertujuan untuk menganalisis sentiment Masyarakat
terkait dengan pelaksanaan pemilihan umum 2024 dengan mengklasifikasikan
sentimen sebagai positif, negatif, atau netral, membantu pemahaman tentang
persepsi masyarakat terhadap para kandidat, isu-isu politik yang relevan, serta pola
perilaku pemilih. Metodologi yang digunakan melibatkan pengumpulan data
dengan teknik Scrapping dari platform media sosial, yaitu Instagram. Dengan
menggunakan kombinasi dari kedua algoritma, yaitu Naive Bayes Classifier dan
pelabelan Lexicon-Based metode ini digunakan untuk melakukan analisis sentimen
terhadap pemilihan umum dalam penelitian ini. Penggabungan kedua pendekatan
ini diharapkan memberikan pemahaman lebih mendalam tentang sentimen

Masyarakat dalam komentar pengguna instagram.

Kata Kunci: Analisis Sentimen, Pemilihan Umum, Media Sosial, Opini Publik



ABSTRACT

The debate surrounding the implementation of the 2024 General Election
has been the focal point in Indonesia, particularly on social media platforms
favored by the public. The change in leadership in Indonesia and the emotional
differences that have emerged within society have become significant concerns. The
quest for leadership figures has brought forth various complex theoretical,
conceptual, and cultural perspectives. This paper aims to analyze public sentiment
regarding the conduct of the 2024 general election by classifying sentiment as
positive, negative, or neutral, aiding in understanding public perceptions of the
candidates, relevant political issues, and voter behavior patterns. The methodology
involves data collection through crawling techniques from social media platforms,
especially Twitter. By utilizing a combination of both algorithms, namely Naive
Bayes Classifier and Lexicon-Based labeling, this method is employed to conduct
sentiment analysis on the general election in this study. The integration of these two
approaches is expected to provide a deeper understanding of public sentiment on
the Twitter social media platform with a dataset of 2000 entries. With this dataset,
comprehensive and accurate analysis-is made possible in facing the 2024 general

election.

Keywords: Sentiment Analysis, General Elections, Social Media, Public Opinion.
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