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ABSTRAK

Nama : IThan Alim Asfandima
Program Studi : Informatika

Judul : PENINGKATAN PERFORMA KLASIFIKASI JENIS KELAMIN
PADA CITRA WAJAH MENGGUNAKAN METODE SELF QUOTIENT IMAGE
PADA CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK

Pembimbing  : Panca Dewi Pamungkasari, S.T, M.T, Ph.D

Penelitian ini berfokus pada peningkatan performa klasifikasi jenis kelamin pada citra
wajah menggunakan metode Self Quotient Image (SQI) pada arsitektur Convolutional
Neural Network (CNN). Klasifikasi jenis kelamin memiliki aplikasi yang luas, mulai dari
keamanan hingga pemasaran. Tantangan utama dalam klasifikasi ini adalah variasi
pencahayaan yang mempengaruhi kualitas citra wajah. Untuk mengatasi hal ini, metode
SQI diterapkan untuk menstabilkan efek variasi pencahayaan sebelum citra diproses oleh
CNN. Arsitektur CNN yang digunakan.adalah VGG16, yang telah terbukti efektif dalam
pengenalan gambar. Hasil penelitian menunjukkan bahwa model yang dilatih dengan
metode SQI mencapai akurasi sebesar 95,78%, menjadikannya teknik preprocessing
terbaik dibandingkan dengan metode lain seperti Difference of Gaussian (DoG) dan
Locally Tuned Inverse Sinus Nonlinear (LTISN) yang masing-masing mencapai akurasi
92,63% dan 91,58%. Temuan ini menunjukkan bahwa penerapan SQI pada CNN dapat
meningkatkan akurasi klasifikasi jenis kelamin pada citra wajah, memberikan performa
yang lebih baik dibandingkan metode sebelumnya. Temuan ini diharapkan dapat menjadi
dasar bagi pengembangan lebih lanjut dalam klasifikasi citra wajah dan aplikasinya di

berbagai bidang.

Kata Kunci : Klasifikasi jenis kelamin, Convolutional Neural Network, Self Quotient

Image, VGG16, Pengolahan citra.
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ABSTRACT

Name : Ilhan Alim Asfandima
Study Program . Informatics
Title : IMPROVING GENDER CLASSIFICATION PERFORMANCE

ON FACIAL IMAGES USING THE SELF QUOTIENT IMAGE METHOD IN
CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORKS

Counsellor : Panca Dewi Pamungkasari, S.T, M.T, Ph.D

This study focuses on improving gender classification performance on facial images using
the Self Quotient Image (SQI) method within a Convolutional Neural Network (CNN)
architecture. Gender classification has broad applications, ranging from security to
marketing. The main challenge in this classification task is the variation in lighting that
affects the quality of facial images. To address this issue, the SOI method is applied to
stabilize the effects of lighting variations before the images are processed by the CNN. The
CNN architecture used is VGG16, which has proven effective in image recognition. The
results of the study show that the model trained with the SOI method achieved an accuracy
of 95.78%, making it the best preprocessing technique compared to other methods such as
Difference of Gaussian (DoG) and Locally Tuned Inverse Sinus Nonlinear (LTISN), which
achieved accuracies of 92.63% and 91.58%, respectively. These findings demonstrate that
the application of SQI in CNN can improve the accuracy of gender classification on facial
images, providing better performance than previous methods. These findings are expected
to serve as a foundation for further developments in facial image classification and its

applications in various fields.

Keywords: Gender classification, Convolutional Neural Network, Self Quotient Image,

VGG16, Image processing.
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