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ABSTRAK

Perkembangan teknologi Informatika membuat kebutuhan akan otomasi pada sistem kerja
semakin meningkat. Termasuk kebutuhan akan klasifikasi artikel jurnal secara otomatis mulai
dibutuhkan untuk menentukan kategori jurnal yang tepat. Metode text mining telah dapat
digunakan untuk melakukan otomatisasi artikel jurnal berdasarkan kategori. Penelitian ini
memakai beberapa metode text mining yakni Naive Bayes(NB) dan K-Nearest Neigbor(K-NN).
Dataset yang digunakan berupa judul artikel junal sejumlah 531 data yang kemudian
dipisahkan menjadi data uji dan data latih. Hasil akurasi yang didapat dengan menggunakan K-
NN sebesar 75,70% dengan data uji 20% dan k=5. Hasil akurasi menggunakan NB adalah
sebesar 77,77% dengan menggunakan data uji 10%. Akurasi tidak terlalu berbeda jauh namun
NB menciptakan akurasi yang sedikit lebih besar dibandingkan K-NN.

Kata Kunci: Klasifikasi, K-Nearest Neighbor, Naive Bayes.



ABSTRACT

The development of Informatics technology has made the fear of automation in the work
system increasing. Including the need for automatic classification of journal articles began to
be needed to determine the right journal categories. The text mining method can be used to
automate journal articles by category. This research used several text mining methods, namely
Naive Bayes(NB) and K-Nearest Neigbor(K-NN). The dataset used is in the form of article titles
and 531 data which are then separated into test data and training data. The accuracy obtained
with KNN were 75.70% with test data of 20% and k = 5. The accuracy result using NB is
77.77% using 10% test data. Accuracy doesn't differ much but NB creates slightly greater
accuracy than K-NN.

Keywords: Clasification, K-Nearest Neighbor, Naive Bayes.
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